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Stylistika

* "In this sense, analysing style means looking systematically at
the formal features of a text and determining their functional

significance for the interpretation of the text in question”
(Jeffries & Mclintyre 2010, p. 1)



Aktualizace (foregrounding)

* ,zamerna odchylka od standardniho uziti jazykovych vyrazovych
prostiedk(*

(Krcmova, 2017)
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Aktualizace (foregrounding)

* ,zamerna odchylka od standardniho uziti jazykovych vyrazovych
prostiedk(*

* pro analyzu potrebujeme
* data, ktera vykazuji vlastnosti standardniho uziti
* napf. referencni korpus, hodnoceni uzivatel(
* analyzovany jev v textu

* srovhavame vlastnosti analyzovaného jevu v textu a v referencnich
datech



Vlastnosti textu vs. referencni data

* text: N = 5000 slov; f..s=10; ipm = 2000

jenz —

* SYN2020: N = 100000 slov; f

jenz

=15673; Ipm = 128,65



Klicovost (keyness)

* jazykovy jev, ktery se v danem textu vyskytuje statisticky
vyznamne castéji nez v referencnim korpusu

* jevy: slovni tvar, lemma, fraze, slovni druh, syntakticka funkce...



Statisticka vyznamnost



Statistické testy vyznamnosti

* hypotéza (Greis 2009, s. 11)

* tvrzeni, které se tyka vice nez jednoho jevu Ci pripadu;
* ma alespon implicitné strukturu podminkového souvéti, tj. ,,jestlize...,
pak...“, pripadné ,cim..., tim...
* napf. ¢cim je slovo frekventovanégjsi, tim je kratsi
* je falzifikovatelné (tj. vyvratitelné) prostrednictvim experimentu, ktery
dovoluje rozhodnout, zda predikce formulovana prostrednictvim hypotézy
je vyvracena, Ci ne
* (vwvhodnoceni se vétSinou experimentu pomoci statistickych test(



Statistické testy vyznamnosti

* postuluji se dve hypotézy
* nulova hypoteéza:
tvrzeni, které obvykle deklaruje “zadny rozdil”, tj. nalezeny rozdil je dan
variabilitou dat, nahodou

* (napf. mince neni falesna; frekvence daného slova se v danych textech/korpusech
nelisi)



Statistické testy vyznamnosti

* postuluji se dve hypotézy
* nulova hypoteéza:
tvrzeni, které obvykle deklaruje “zadny rozdil”, tj. nalezeny rozdil je dan
variabilitou dat, nahodou

* (napf. mince neni falesna; frekvence daného slova se v danych textech/korpusech
nelisi)

e alternativni hypotéza:
situace, kdy nulova hypotéza neplati, tj. mezi proménnymi se
predpoklada zavislost; dilezité je pfitom néjaké teoretické zdlvodnéni



Statistické testy vyznamnosti

* testuje se platnost HO

* hladina vyznamnosti

* pravdepodobnost, ze se zamitne nulova hypotéza, ackoliv ona plati
* obvykle 5% (0,05) nebo 1 % (0,01)
* p-hodnota (p-value)

e konvence

* chyba 1. typu (neadekvatni zamitnuti HO, odpovida hladiné vyznamnosti)
* chyba 2. typu (neadekvatni nezamitnuti HO)
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Statistické testy vyznamnosti

* testuje se platnost HO
* zamitnuti HO neznamena, ze H1 plati

e zamitnuti HO znamena, ze existuje urcita/vysoka
pravdepodobnost toho, ze nameéreny rozdil neni mozné
vysvetlit vlivem nahody

* H1 se nikdy nepotvrzuje (confirmation), vzdy se jedna o vyvraceni
(rejection) HO
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Statistické testy vyznamnosti

* hod minci (100x)

* 50x panna a 50x orel » podvadi se?
 52x panna a 48x orel » podvadi se?
* 98x panna, 2x orel » podvadi se?
* 59x panna, 41 orel > podvadi se?
* 60x panna, 40 orel > podvadi se?



Statistické testy vyznamnosti

* pokud padne panna 61x, tak je vetsi nez 95% pravdéepodobnost, ze
jeden z hracu podvadi

* jinymi slovy: pravdepodobnost, ze budeme neopravnene tvrdit, ze
jeden z hrac¢u nepodvadi, je mensi nez 5%



Klicovost (keyness)

* vwvhodnoceni - statisticke testy, skore



Klicovost (keyness)

* vwvhodnoceni > statisticke testy, skore

* napf. log-likelihood (LL)

fslovo fslovo korpus
LL =2 fslovo_text ) log et + fslovo_korpus ’ lOg -
f(o)slovotext f(o)slovo_korpus

* vice viz Mclntyre & Walker (2019, p. 154ff) Brezina (2018, p. 83ff)



Analyza klicovych slov (lemmat)

min. frekvence slova v textu = 3

nejfrekventovanéjsi slova
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Analyza klicovych slov (lemmat)

min. frekvence slova v textu = 3

nejfrekventovanéjsi slova

klicova slova

Klaus (2006) f Klaus (2006) f fovnz010 log likelihood
Zivot 8 volba 7 23 529 36,41
rok 7 politika 6 18 866 31,99
volba 7 spoluobcan 3 717 31,29
politika 6 obcan 5 14 679 27,33
zemé 6 prat 5 16 608 26,13
evropsky 5 vazeny 3 2373 24,15
obéan 5 zivot 8 92 237 23,00
prat 5 evropsky 5 34290 19,17
velky 5 volit 3 5757 18,89
Elovék 5 odpovednost 3 6 066 18,59




Analyza klicovych slov (lemmat)

min. frekvence slova v textu = 3

nejfrekventovanéjsi slova

klicova slova

Klaus (2006) f Klaus (2006) f fsynoo10 log likelihood
Zivot 8 volba 7 23529 36,41
rok 7 politika 6 18 866 31,99
volba U spoluobcan 3 717 31,29
politika 6 obcan 5 14 679 27,33
zemé 6 prat 5 16 608 26,13
evropsky 5 vazeny 3 2 373 24,15
obéan 5 zivot 8 92 237 23,00
prat 5 evropsky 5 34290 19,17
velky 5 volit 3 5757 18,89
Elovék 5 odpovednost 3 6 066 18,59




Analyza klicovych slov (lemmat)

min. frekvence slova v textu = 3

nejfrekventovanéjsi slova klicova slova
Klaus (2006) f Klaus (2006) f foyN2010 log likelihood

Zivot 8 volba 7 23529 36,41
rok 7 politika 6 18 866 31,99
volba U 3 717 31,29
politika 6 obcan 5 14 679 27,33
zemé 6 prat 5 16 608 26,13
evropsky 5 _ 3 2373 24,15
obéan 5 zivot 8 92 237 23,00
prat 5 evropsky 5 34290 19,17
velky 5 3 5757 18,89
Elovék 5 3 6 066 18,59




Log-likelihood (LL)

fSlovOtext fSlOUOref_ corpus )

i} | o
LL =2 (fslovotext log f(o)slovotext + fSlOUOref. korpus ‘09 f(O)SZO‘UOref_ korpus

Ntext ) (fslovotext + fslovoref_ km«pus)

f(O)SlOUOtext = Ntext + Nref_ korpus

Nref. text * (fslovotext + fslovoref_ korpus)

0 =
f( )Slovokorpus Ntext + Nref. korpus



Vlastnosti textu vs. referencni data

* text: N = 5000 slov; f..s=10; ipm = 2000

jenz —

* SYN2020: N =100000 slov; f

jenz

=15673; Ipm = 128,65
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Log-likelihood (LL)

Ntext ) (fslovotext + fslovoref_ korpus) _ 5000(10 + 15673) _

= = 0.784
Niext + Nyef. korpus 100000000 + 5000

f (O)SlOUOtext -

Nref. text'(fslovotext+fslovoref_ korpus) _ 100000000(10+15673)

f(O)SZovokorpus = = 15682.22



Log-likelihood (LL)

f(O)SlO’VOtext — 0'784

£ (0)s10v0ygrpus = 15682.22

fslovotext + fl ) lOg fslovoref. korpus _
f(O)SlOUOtext StOVOref. korpus

LL =2 (fslovo_text -log f(0)s1
SLOVOref. korpus

+ 15673 - 1 673
0.784 °915682.22

=2 (10 -log ) = 2(10-log 12.75 + 15673 - 10g 0.999) =

= 2(10-2.55+ 15673 - (—0.00059)) = 2(25.5 -9.21) = 2-16.29 = 32.57



Log-likelihood (LL)

Table 5.4 Log-likelihood critical values and associated p-values for 1 degree
of freedom (based on Rayson et al. 2004)

Log-likelihood p-value Percentage level Percentage probability
critical value of confidence in a that result is due to
significant result chance
3.84 0.05 95 5
6.63 0.01 99 |
10.82 0.001 99.9 0.1
15.13 0.0001 99.99 0.01

Mclintyre & Walker (2019, p. 158)



Klicovost (keyness)

e postup
* prostrednictvim statistického testu se vyberou klicova slova
* difference index (DIN) (https://wiki.korpus.cz/doku.php/manualy:kwords?s[]=din)

RelFq(Ttxt) — RelFg(RefC)
RelFq(Ttzt) + RelFq(RefC)

DIN =100 x

* DINvintervalu <-100; 100>

* hodnota -100 znamena, Ze dany jev se ve zkoumaném textu nevyskytuje, je pouze v referen¢nim
korpusu (slovo tedy neni ve zkoumaném textu prominentni)

* hodnota 0 znamena, Ze dany jev ma zhruba stejnou relativni frekvenci ve zkoumaném textu i v
referen¢nim korpusu (slovo tedy neni ve zkoumaném textu prominentni)

* hodnota 100 znadci, Ze slovo se vyskytuje pouze ve zkoumaném textu (mUze se tedy jednat o velmi
prominentni slovo


https://wiki.korpus.cz/doku.php/manualy:kwords?s%5b%5d=din

DIN

( 10 ) ( 15673 )
5000/ \100000000 0.002 — 0.000157
DIN = 100 =100 —
10 )4_ 15673 0.002 + 0.000157
5000 100000000
0.001883
=100 = 100 -0.8544 = 85.44

0.002157



Klicovost (keyness)

* aplikace KWords
* https://kwords.korpus.cz/
* https://wiki.korpus.cz/doku.php/manualy:kwords



https://kwords.korpus.cz/
https://wiki.korpus.cz/doku.php/manualy:kwords

Aktualizace (foregrounding) - priklad analyzy

* statistika a jeji interpretace

* ne vse, co je statisticky vyznamne, musi byt projevem aktualizace

e ,Thatsaid, it is important to note that while statistical significance and effect size are indicators of what
Baker (2006) terms saliency, they are not necessarily indicators of foregrounding (Mukarovsky [1932] 1964;
Shklovsky [1917] 1965; van Peer 1986; see also Mclntyre and Price 2018a for a summary).”

(MclIntyre & Walker, 2010, p. 164)



Domaci ukolna 16. 10. 2024

* vypocitejte hodnotu Log-likelihood a DIN z nasledujicich hodnot

* pocet slov v textu: Nip,r = 2836
* pocet slov v referencnim korpusu: Nyer korpus = 100031037
* frekvence slova v textu: fstovoge,, = 14

* frekvence slova v referencnim korpusu: fgop0,,., = 10204
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