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ﬁ Podstata prediktivniho
i modeovani

e Doposud jsme se zabyvali problémem, jak
pocitac ,vidi" geograficka dat prostrednictvim
popisnych (deskriptivnich) technik a vytvari z
nich oblasti s urcCitymi vlastnostmi.

e DalSi logicky krok je pouziti , prediktivnich -
predpovédnich™ technik k vytvoreni
extrapolacnich map predvidajicich budouci
podminky.

e Vyuziti v rade oblasti:

— Predikce kriminality,
— Archeologicka nalezisté

- Vynosy plodin
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e Vyuziti prediktivniho
modelovani pro
precizni zemeédélstvi

(J. Berry).

e Vynosy kukurice - nizké
(39 - Cervenad) . Vysoké
(279 - zelend) - zavisla
promeénna identifikujici
ten fenoméne (jev), ktery
chceme predikovat.

e Nezavislé proménné
jsou pouzity pro to, aby
bylo mozné odhalit i i N———
prostorové vztahy a : -- o
vytvorit predik¢ni rovnici. ;

e Vyuzity data DPZ -
odrazivost povrchu
rostlin v éervené a ¢asti M :
spektra (RED) a v Casti
blizici se infraCervené

Pripadova studie
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iec Pfipadova studie II

eKorelacni diagram (Scatter plot) pro
vsechny existujici dvojice hodnot.

ePredikcni rovnice vytvorena pomoci
regresni analyzy - krivka nejlépe
charakterizujici datové rozlozeni.
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eVyuziti predikcni rovnice pro dalsi lokality.
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e Pripadova studie IV

e Problém?

e Predikcni krivka nevystihuje rozdeleni dat -
nizké hodnoty R2 (jaké hodnoty jsou
vyhovujici?)

e Moznosti vyuziti kombinovaného indexu -
NDVI

e Normalized Density Vegetation Index
(NDVI)

e« NDVI= ((NIR - Red) / (NIR + Red))

e Srovnani predikované a skutecné hodnoty
(kalibrace modelu) — mapa odchylek.

e Primérna chyba 2,26 q/ha.
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Pripadova studie IV

e Vysledky shlazuji skutecné vynosy.

FAN Vs Vo

e Nejedna se o skutecnou kalibraci modelu,
ale spise o prvni zjednoduseny nahled, jaké
by mohly vynosy byt.

e Jak mizeme vysledny model dale zlepsit?

Kartografické modelovani
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e Blizsi pohled na
mapu odchylek

e Primérna chyba
2,62 q/ha.

e 67% odhadu +-
20 q/ha.

e ALE - nékteré
lokality az +144 a
-173 q/ha.
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Pripadova studie VI

e Reseni?

e Stratifikace datové sady - rozdeleni do
skupin ze stejnymi charakteristikami.
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Pripadova studie VII

e Predikcni rovnice bude lépe
vystihovat jednotlivé vrstvy,

Histogram l

nez jedna rovnice pro cela P =

data.
e Vice technik pro stratifikaci. Area (sored)
e Vyuziti histogramu - Zote: “Zone: -~ Zore

plus/minus smérodatna “® 4 K
odchylka déli histogram na 3 28
. 0

Zony. 50 0 5% 1
e Predikce funguje pro zénu 2. Error_Zones Distribution
e Pro zony 1 a 3 jsou vysledky

pod a nadhodnocené. ——— T
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pro kazdou zonu by mela dat
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ﬁ Vypocet predikce pomoci
e separovanych predikénich
rovnic

e Vstupy - NDVI a vynosova mapa.

e Algoritmus nejdrive zkontroluje mapu
odchylek a urci, do které ze 3 z6n dana
oblast patri.

e Nasledné jsou pouzity regresni rovnice pro
predikci po zéonach.

e Slozena predikcni mapa vytvorena pomoci 3
rovnic a NDVI dat.

Kartografické modelovani
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¢ Vizualni srovnani:
— Skutecné vynosy
— Predikovana mapa pro celou oblast
— Predikovana stratifikovana mapa

e Mapa odchylek pro stratifikovanou predikci — 80%

odhadu je +- 20 q/ha.

e Primeérna chyba je pouze 4q/ha.
e Dobra predikce urody na zaklade DPZ vice jak mésic

pred sklizni ©
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{eC Na co davat pozor?

e Odlisné zplisoby stratifikace dat:

— Prostorové zony - blizkost Ci vzdalenost
od okraje pozemku.

— Z4vislé mapové zény — oblasti ruzné
. . ’ o
Intenzity vynosu.

- Datové zény - pudni druhy, zrnitost,
nutricni hodnoty.

— Korelacni mapové zony — mikroreliéf -
hrbety a deprese.
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Na co davat pozor?

e Citlive uziti mapy odchylek - zejména pro
dalsi extrapolaci v case a prostoru.

e Nutno vyuzit dalsich oblasti pro kalibraci
a validaci.

e V oblasti precizniho zemedelstvi
napriklad moznost kombinace detailniho
meéreni v relativné dlouhé periode (DP2Z) s
castym meérenim s omezenym
prostorovym vyskytem (vzorky, senzory).

Kartografické modelovani



% Prediktivni modelovani v
lec ArcGIS

e Obvykle se jednotlivé procedury modelovani
spousti samostatné a opakovane.

Moznost vyuzit ModelBuilderu pro:

1) Zaznamenani vSech postupnych krokl v
modelovani;

2) Snadna opakovatelnost modelovani a sdileni s
dalsimi uzivateli;

3) Lepsi vizualni reprezentace, ktera vede k
v 7 7 (o) v 7 7
lepsimu pochopeni celeho prubehu modelovani..
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ﬁ Prediktivni modelovani
8 archeologického nalezisté

e Prediktivni modelovani v archeologii — ,nastroj
pro vyjadreni pravdepodobnosti vyskytu
archeologického naleziste kdekoliv v krajiné

e Snaha urcit pravidla a preference pro vybér
lokality danou kulturou.

e Zahrnuje deskriptivni analyzu prirodnich faktoru
pro znameé lokality a snahu najit spolecné
opakujici se kombinace.

A\

e Priklad: vybrana kultura ve) preferovala
historicky znama mista v ostl oceanu a
mokradu s vyskytem porostu endemita Salvia
apiana.

e Ktera mista ve zkoumané oblasti odpovidaji
podminkam??

Kartografické modelovani



1. Omezeni zkoumaneé oblasti

¢ Omezeni oblasti na severni Guatemalu a oriznuti
vybranych vodnich toktd pomoci funkce Clip.

e \/stupni a vystupni soubory + funkce.
r}"MW'E' - — E=NEERTS)

Model Edit Insert View Windows Help
S R x 2 @Bl I VP
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2. Zmereni vzdalenosti lokalit
od reky

e Ri¢ni sit nyni omezena na sledované Gzemi.

e Urceni vzdalenosti potencialnich archeologickych
nalezist od fi¢ni sité — Near.

e VVyhledavaci vzdalenost nastaveno na 5 km
(=blizko).

e V/Sechny lokality blize nez 5 ks maji urcenou
presnou (vzdusnou) vzdalenost (NEAR_DIST).

e Ostatni lokality maji prirazenu hodnotu -1.
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3. Kombinace prirodnich

podminek

o Zjisténi jake prirodni podminky obklopuji nase
archeologicke lokality.

e Vegetace — plidy - orientace svahu.

e Nutna postupna analyza prirodnich podminek v
nekolika krocich a postupné rozsireni atributove
tabulky o prirodni ukazatele.

e Pouziti nastroje Identity.
e Vegetace +pudy= PP1
e PP1 + orientace=PP2

INPUT OUTPUT

o

- , s 7 IDENTITY
Kartograficke modelovani FEATURE




4. Prirodni podminky pro
archeologické lokality

e Spojeni dato ke O S
archeologickych Input Features S
lokalitach a PP2 rch.sites.raining - &
pomoci nastroje (oo sl = 18
IDEN TITY Dlg.lt[].lt F;amr:e_l:;:ss —

° N aSI ed ny Vyber D:\John 176BL\JohnLab4\Maya.mdb\arch_sites_ID E

potfebnych atributy || e eotons)
z tabulky — Nastroj || ok oosons)

Idnetity zachovava Meters 2
VSGCI:\ ny atr|buty a Keep relationships (optional) I
vytvari dalsi. ‘ r

e Vyuziti nastroje ok || cancel || apply || Showrep>>
Frequency. - — - _
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o2 | Vybér atributi

| arch_sites_ID |

Output Table
D: Yohn176BL JohnLab4\Maya.mdb\arch_sites_ID_Freguency

Freguency Field(s)
| shape_Area_1

Shape_length_12

Shape_area_12
FID aspect
| ID
| ASP_CODE
| shape Length 12 13
7| Shape Area 12 13 N |

| L e k

AL

1

m

e Nutno zachovat: st oo [ r | ||
— NEAR_DIST - blizkost S E

| PERIMETER

- DESC_ vegetace i |50

| PROVINCE

- R_FERT - puda o
— ASP_CODE - orientace | -** a
| selectAl || UnselectAl | | AddFied | ~
Kartografické modelovani (o ) [ conca | [ Ay [showrepo> ]
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6. RUN a prozkoumani vysledki

e Uré&eni hlavnich shlukd pFirodnich podminek.
e Stanoveni pracovnich predikcni hypotézy pro vybrana mista.

e Ovéreni hypotézy.

arch_sites_ID_Frequency
OBJECTID * FREQUENCY | NEAR_DIST DESC_ R_FERT | ASP_CODE
b 1 1 -1 | Inland swamp forest 4 10
2 1 -1 | Lowland rain forest 1 2
3 2 -1 | Lowland rain forest 1 5
4 2 -1 | Lowland rain forest 1 9
S 1 -1 | Non forest 1 10
6 1 68.570929 2 10
7 1 177.63938 2 9
8 1 274 989335 | Lowland rain forest 1 4
5 1 327.802407 | Non forest 1 8
10 1 427.268735 | Inland swamp forest 2 4
11 1 546.290435 | Non forest 1 T
12 1 593.566121 | Lowland rain forest 4 (3]




