PRIMA ORDINACNI ANALYZA
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PRINCIP PRIME ORDINACNI ANALYZY (RDA)
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OMEZENE ORDINACNI OSY

o Skore zalozené na fitovanych hodnotach z mnohonasobné.
regrese druht (RDA), nebo vzorkl (CCA) na puromeénnych
prostredi

o Ordinacni osy jsou linearnimi kombinacemi prediktor(

o Rezidualni variabilita je vyjadfena neomezenymi osami, které
jsou pritomné v kazdé primé ordinaci.




PRIMA ORDINACE

RDA
INTERPRETACE VYSLEDKU
Inertia Proportion Rank
Total 0.3783 1.0000
Cconstrained 0.1063 0.2808 2 R2=28.08 %
Unconstrained 0.2721 0.7192 24

Inertia 1is variance

Eigenvalues for constrained axes:
RDAL RDA?2
0.09240 0.01385

Eigenvalues for unconstrained axes:

PC1 PC2 PC3 PC4 PC5 PC6 PC7 PC8
0.09543 0.03586 0.02688 0.02280 0.01706 0.01550 0.00999 0.00880
(Showed only 8 of all 24 unconstrained eigenvalues)




KOEFICIENT DETERMINACE V REGRESI
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http://en.wikipedia.org/wiki/Coefficient_of determination ‘




V/YSVETLENA VARIABILITA (R?)
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pocet vysvétlujicich pocet vzork( v
proménnych datovém souboru

o vysvetlena variabilita stoupa s poc¢tem vysvétlujicich proménnych (i
kdyZ jsou ndhodné) a klesd s poctem vzork( v datovém souboru

o plati pro pfimou (kanonickou) ordinacni analyzu i mnohonasobnou

regresi
o :
Peres-Neto et al. (2006) Ecology N




V/YSVETLENA VARIABILITA (R?) A UPRAVENY (ADJUSTED) R?
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pocet vysvétlujicich pocet vzork( v
proménnych datovém souboru

o upraveny R? se neméni s poctem vysvétlujicich
proménnych a poctem vzork( v souboru

Peres-Neto et al. (2006) Ecology




VYPOCET UPRAVENEHO R? POMOCI EZEKIELOVY FORMULE (RDA)
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UPREAVENE R? PRO KOMBINACE N A P
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PRIMA ORDINACNI ANALYZA

MONTE-CARLO PERMUTACNI TEST

o testuje nulovou hypotézu, ze druhové slozeni je nezavislé na jedné
nebo vice vysvétlujicich proménnych pomoci randomizace

osetfenoplochalpokr.
1 1 8
| 2 7
1 3 1
1 7 6
: 8 5
| 9 6
0 4 5
0 5 5
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0 10 1
0 11 2
0 12 2

F=10.413

RANDOMIZACE: Kazdé plose se piifadi nahodn€ jeden
vegetacni zapis (v naSem piipadé jedna hodnota
pokryvnosti). Tim se zrusi jakdkoliv zdvislost mezi
proménnou prostiedi (tj. oSeti'enim) a hodnotami
pokryvnosti.

=

7. hodnot pokryvnosti spoctu mnozstvi variability
vysvétlené prom€nnymi prostiedi (F-statistika). Pro
hodnoty:
vychozi randomizované
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o:
Herben & Minzbergova (2001) N




PRIMA ORDINACNI ANALYZA
MONTE-CARLO PERMUTACNI TEST

Randomizace produkuje rozdéleni hodnot, které by mélo testové kritérium za platnosti nulové

hypotézy
testuje nulovou hypotézu, ze druhové slozeni je nezavislé na jedné nebo vice vysvétlujicich

proménnych
o test prvni kanonické osy — vliv jen jedné kvantitativni proménné
test vSech kanonickych os — vliv vSech proménnych, nebo vliv jedné kategorialni proménné s vice

kategoriemi (pocet os = pocet kategorii — 1)
o testova statistika — F,,, (pseudo-F)
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POSTUPNY VYBER VYSVETLUJICICH PROMENNYCH
FORWARD SELECTION

o ze souboru vysvétlujicich proménnych umoznuje vybrat jen ty, které
maji prukazny vliv

o v kazdém kroku testuje zvlast vliv jednotlivych proménnych (Monte-
Carlo permutacni test)

o vybere tu proménnou, ktera vysvéetli nejvice variability a zaroven je
signifikantni; tuto proménnou pak do modelu zahrne jako kovariatu

o v dalSim kroku znovu testuje vliv jednotlivych proménnych na
druhova data (s odstranénim vlivu kovariat) a opakuje predchozi
kroky

o testy signifikance jsou zatizeny mnohonasobnym porovnanim, a
jsou proto pomérneé liberalni (pocet signifikantnich proménnych je
casto nerealisticky vysoky a vyzaduje napt. Bonferroniho korekci)




PROBLEM MNOHONASOBNEHO POROVNANI
FORWARD SELECTION PRILIS LIBERALNI

Simulace:

o 25 nadhodné
vygenerovanych
proménnych

o otestovani prukaznosti
korelace kazdé
proménné s kazdou
(Ctvercova matice)

o prukazné korelace (p <
0.05) jsou oznaceny
cervené

o dohromady 300 analyz, z
nich je 16 prukaznych




RESEN( PRILIS LIBERALN{ FORWARD SELECTION

o globalni test
o pokud vyznamny, pak forward selection

o konci, pokud:
R2,q ma piekrocit globalni R?,,
* by pridavana proménna nebyla vyznamna

Blanchet et al. 2008




PARCIALNI ORDINACE
PARTIAL ORDINATION

o odstranuje cast variability vysvetlené proménnymi, jejichz vliv chceme
odecist, ale ne primo kvantifikovat (napriklad vliv umisténi ploch do blokt)

o nasledné se primou nebo neprimou ordinaci analyzuje zbytkova variabilita

o ,odecitané” proménné se definuji jako kovariaty

o pokud nasleduje prfima ordinace — ordinacni osy predstavuiji Cisty vliv
ostatnich vysvéetlujicich proménnych bez vlivu kovariat

o pokud nasleduje neprima ordinace — ordinacni osy zachycuji zbytkovou
variabilitu v druhovych datech po odstranéni vlivu kovariat

o Pomoci kovariat mizeme déle testovat i Cisty efekty vice prediktor(, pokud
jsou tyto navzajem korelované




ROzZKLAD VARIANCE
VARIANCE PARTITIONING

zbytkova variabilita

SSOT—SYOT €/ ABOJ0IT ‘266T “|e 1 pJedlog

vysvétlena variabilita sdilena proménnou 1 a
proménnou 2 kvili jejich vzajemné korelaci




ROzZKLAD VARIANCE
VARIANCE PARTITIONING

Tri analyzy:
[d]
la2 neni [a]+[b]+[c] al | [b] [c]
1 2 [a]
2 1 [c]

promeénna 1 proménna 2

sdilend variabilita [b] = ([a]+[b]+[c]) — [a] — [c]
nevysvétlena variabilita [d] = Total inertia — ([a]+[b]+[c])

[a]+[b] — celkovy (marginal) vliv proménné 1
[a] — Cisty (partial, conditional) vliv proménné 1 (bez vlivu prom. 2)

Borcard et al. 1992, Ecology 73: 1045-1055




