Cviceni 11.: Lineéarni diskrimina¢ni analyza

Tridéni do dvou skupin

Ukol: V souboru 50 rodin byly zji®vany tyto Gdaje:

hodnoty O pro odpa\d’ ,ne“, hodnoty 1 pro odpad’ ,ano®)

kladny)

vySSi)
pocet ¢lend rodiny (velina Xy)
vék nejstarSih@lena rodiny (veltina Xs).

ro¢ni piijem v tisicich dolar (velicina X;)
postoj k cestovani (velina X,, devitibodova Skéla, 1 = naprosto odmitavy, 9 skveae

zda v poslednich dvou letech rodina navstivilajisekre&ni oblast (vekiina ID, nabyva

e

Pro uvedena data sestrojte Fisherovu linearniidigkacni funkci, kter4 pomoci velin

Xy, ..
této oblasti nejezdi.

Data jsou uloZena v souboru dovolena.sta.

Testovani normality nahodnych vel€in Xy, ..

W testu:

., Xs v danych dvou s

Pro skupinu rodin, které danou rekfeaoblast nenav&buii:

., Xs umozni rozlisit rodiny nav&tujici uvedenou rekreai oblast od rodin, které do

kupinach pomoci S -

Testy normality (dovolena.st
Zhrnout podminku: ID=0

1

Proménna

N w [ p

X1: roéni pFijem v tisicich dolar(

X2: postoj k cestovani (Skala 9 bodl)

X3: vyznam rodinné dovolené (Skala 9 bodu)
X4: pocet ¢lend rodiny

X5: vék nejstarsiho ¢lena

29/ 0,940188 0,101411
29| 0,964071 0,412187
29| 0,964432 0,420319
29| 0,917696 0,026668
29 0,944508 0,131598

Pro skupinu rodin, které danou rekieaoblast nav&wuji:

Testy normality (dovolena.st
Zhrnout podminku: ID=1

]

Proménnéa

N w [ p

X1: roéni prijem v tisicich dolar(

X2: postoj k cestovani (Skala 9 bodl)

X3: vyznam rodinné dovolené (Skala 9 bodl)
X4: pocet ¢lend rodiny

X5: vék nejstarsiho ¢lena

21 0,935874 0,180430
21 0,930271 0,139382
21 0,934717 0,171087
21 0,928224 0,126815
21 0,967589 0,679311

Na hladiré vyznamnosti 0,05 zamitame hypotézu o noraliveliciny X4 ve skupig rodin,

které danou rekréai oblast nenavétuiji.



Odhady ¢iselnych charakteristik a krabicové grafy:

Odhad vektoru sgdnich hodnoi 1:

Odhad vektoru sednich hodnoi 5:

Popisné statistiky (dovolena.sta
Zhrnout podminku: 1D=0

Proménna | N platnych | Priimér

X1 29 42,84483

X2 29 4,24138

X3 29 4,27586

X4 29 3,72414

X5 29 46,93103

Krabicové grafy:

Krabicovy graf z vice proménnych
dovolena.sta 7v*50c
Zahmout jestlize: ID1=0
Median; Krabice: 25%-75%; Svorka: Rozsah neodleh.
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0 0 25%-75%

T Rozsah neodleh.
-10 © Odlehlé

X1 x2 X3 X4 X5 * Extrémy

Odhad variatni maticeS;

Popisné statistiky (dovolena.sta
Zhrnout podminku: ID=1

Proménna | N platnych | Priimér

X1 21 59,76190

X2 21 5,14286

X3 21 5,76190

X4 21 4,33333

X5 21 53,61905

Krabicové grafy:

Zahmout jestlize: ID1=1
Medién; Krabice: 25%-75%; Svorka: Rozsah neodleh.
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Odhad variatni maticeS,

Kovariance (dovolena.sta) Kovariance (dovolena.sta)

Zhrnout podminku: ID=0 Zhrnout podminku: ID=1
Proménna| X1 | X2 | X3 | X4 | X5 proménna| X1 | x2 | x3 | x4 | x5
X1 49,1947 0,99594 -2,24138 1,094951 -24,1647 X1 83,59048 4,300714 6,39048 4,70333 16,25476
X2 0,9959 2,76108 -0,31897 0,140394 -4,7328 X2 4,30071 2,728571 0,03571 0,20000 1,05714
X3 -2,2414 -0,31897 2,63547 -0,171182  1,1268 X3 6,39048 0,035714 2,79048 0,03333 -1,04524
X4 1,0950 0,14039 -0,17118 1,278325  1,9446 X4 4,70333 0,200000 0,03333 1,83333 -2,46667
X5 24,1647 -4,73276 1,12685 1,944581 57,2808 X5 16,25476 1,057143 -1,04524 -2,46667 63,84762

Odhad spolkéné variagni maticeS
Statistiky — Vicerozrérné pfizkumné techniky — Diskrimirgai analyza — Progmné — Gru-

povaci ID, Seznam nezav. prénmych X1-X5 — OK, zapneme DalSi moznosti (krokoma-a
lyza) — OK — Popisné statistiky — Zobrazit popistegistiky — Vnitni kovariance a korelace.

X, X, Xa X, Xs
X1 63,53 2,37 1,36 2,60  -7,32
X2 2,37 2,75  -0,17 017  -2,32
X3 1,36 -0,17 2,70 -0,09 0,22
X4 2,60 0,17  -0,09 1,51 0,11
X5 732 -2,32 0,22 0,11 60,02




Ovéreni linearity vztahi mezi proménnymi:
Skupina rodin nenavdtujicich danou oblast

Maticovy graf
dovolena.sta 7v*50c

Zahrnout jestlize: ID1=0
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Boxiav test shody variarénich matic:

Statistiky — Pokrailé linearni/nelinearni modely — Obecné linearnidely — Typ analyzy:
Jednofaktorovd ANOVA - Metoda specifikace: Rychéstaveni — OK — Pro¥nné — Seznam
zavislych prominnych: X1 — X5, Kategor. nezavisla prémma (faktor): ID — OK — OK — Vi-
ce vysledk — Boxiv M-test.

Boxuv M test (dovolena.sta)

Efekt: ID

(Vypocteno pro vSechny proménné)

Boxovo M | Chi-kv. |sv| p
26,61690 23,54681 15 0,073200

Boxovo M

Protoze p-hodnota jetsi nez hladina vyznamnosti 0,05, hypotézu o shvadiartnich matic
nezamitame na asymptotické hladiyznamnosti 0,05.

Test shody vektoh stiednich hodnot:
Statistiky — Zakladni statistiky/tabulky — t-tesgzavislé, dle skupin — OK — Prémmé — Za-
visle proménné X1 az X5, Grupovaci pramna ID — OK — na z&loZce MoZnosti zaSkrtneme

Viceroznerny test. V zahlavi vystupni tabulky se zobrazlizeae testové statistiky d&iplus-
n& p-hodnota.

t-testy; grupovéano: ID (dovolena.sta)

Skup. 1: navstéva ne; Skup. 2: navstéva ano

Hotellingovo 77,5606 F(5,44)=14,219 p<,00000

Primér Primér t 5% p Poé.plat Pog.plat. Sm.odch. Sm.odch.

Proménna | navstéva ne | navstéva ano navstéva ne | navstéva ano | navStéva ne| navstéva ano
X1 42,84483 59,76190 -7,40751 48 0,00000C 29 21 7,013894 9,1427832
X2 4,24138 5,14286 -1,8980F 48 0,063712 29 21 1,661651 1,65183¢
X3 4,27586 5,76190 -3,15623 48 0,00276C 29 21 1,623412 1,670472
X4 3,72414 4,33333 -1,73042 48 0,08998C 29 21 1,13063C 1,35400¢€
X5 46,93103 53,61905 -3,0128S8 48 0,004122 29 21 7,568407 7,990471

Vidime, Ze na hladivyznamnosti 0,05 jsou odliSn&etini hodnoty prognnych X, X3, Xs.

U promennych X% a X, se odliSnost neprokazala, z dalSiho zpracovarigk vyazovat ne-
budeme.

Vyznam jednotlivych proménnych v modelu:
Statistiky — Vicerozrérné pfizkumné techniky — Diskrimiriai analyza — Prosmné - Gru-
povaci ID1 — Seznam nezav. pr&imych X1 az X5 — OK — OK — Vypet: prongnné

v modelu.

Vysledky diskriminaéni funkéni analyzy (dovolena.sta)

Pocet prom. v modelu: 5; grupovaci: ID1 (2 skup)

Wilk. lambda: ,38229 pfibliz F (5,44)=14,219 p< ,0000

Wilk. Parc. F na vyj p-hodn. Toler. 1-toler.

N=50 Lambda Lambda (1,44) R"2
X1 0,627513] 0,609207| 28,22504| 0,000003 0,879866/ 0,120134
X2 0,388609  0,983729 0,72778  0,398223 0,934715 0,065285
X3 0,400086,  0,955507 2,04884 0,159388 0,977164 0,022836
X4 0,382565  0,999270 0,03215 0,858527 0,921303 0,078697
X5 0,439319 0,870177 6,56444  0,013904 0,956782 0,043218

V zahlavi této tabulky je uvedena Wilksova Lambia §kale od O — nejlepSi diskriminace do

1 — Za&dn4 diskriminace) a jejigpaet na testovou statistiku F pro Hotellirgtest shody
vektom stednich hodnot (14,219) a odpovidajici p-hodnotal{gka 0).




V 1. sloupci (Wilk. Lambda) jsou hodnoty Wilksovaibdy @i vyfazeni dané pro&nné z
modelu (vySSi hodnoty jsou lepsi).
2. sloupec (Parc. Lambda) obsahuje unikétisipsvky proménnych k diskriminaci.

Ve 3. sloupci jsouiepaity parcialnich Lambda na testové statistiky a vel@upci pak odpo-
vidajici p-hodnoty. Podle p-hodnot u jednotlivyebmpénnych soudime, Ze pro diskriminaci
jsou vyznamné prosmneé X% a Xs.
5. sloupec (Tolerance) udava unikatni variabilitorpinné nevysgtlenou ostatnimi progm-
nymi v modelu.
6. sloupec (1-toler., f udava variabilitu pro#mné vysetlenou ostatnimi progmnymi.

Mahalanobisova vzdalenost v diskriming&ni analyze
Pouziva se pro popis vzajemnych vzdalenosti cealitjednotlivych skupin.

Statistiky — Vicerozrérné pfizkumné techniky — Diskrimirgai analyza - Progmné — Gru-

povaci prominna ID, Seznam nezavislych prémmych X1 az X5 — OK — OK — na zaloZce
Detaily zvolime Vzdalenosti mezi skupinami. Sasreé dostaneme i p-hodnoty pro testy hy-
potéz, Ze vzdalenosti jsou nulové:

Mahalanobisovy vzdalenosti”*2 (dovoler p-hodnot (dovolena.sta)
ID1 navstéva ne | navstéva ano ID1 navstéva ne | navstéva
navstéva ne 0,000000 6,367867 navstéva ne 0,0C
navstéva ano 6,367867 0,000000 navstéva ano 0,000000

Lze také ziskat Mahalanobisovy vzdalenosti jedwath objekti od centroid skupin.

Na zalozce Klasifikace zvolime Mahalanobisovy vedaksti®2:

Mahalanobisovy vzdalenosti (dovolena.sta)
Mespravna klasifikace je oznacena *

Pozorova navitéva ne navitéva ano

Ffipad Klasif. p=,58000 p=.42000

1 navstéva nel 9.18363 18,11825
2 navstéva ne 0.88533 10,63314
3 navstéva ne 3.90372 12,30937
4 navstéva ne 535649 8.74744
5 navstéva ne 441397 11,30806
B navstéva ne 0.62136 7.62423

Stanoveni odhadu Fisherovy linearni diskrimin&ni funkce:

Statistiky — Vicerozrérné pfizkumné techniky — Diskrimirgai analyza - Progmné — Gru-
povaci prominna ID, Seznam nezavislych prémmych X1 aZz X5 — OK — OK — na zaloZce
Klasifikace zvolime Klasifikéni funkce. Dostaneme tabulku tvaru:

Klasifika€ni funkce; grupovaci : ID (dovolend

navstéva ne |navstéva ano

Proménna | p=,58000 p=,42000

X1 0,6369 0,9054
X2 1,7840 2,0395
X3 1,3391 1,7560
X4 1,1866 1,1130
X5 0,9216 1,0743
Konstant -44,6709 -69,4375




Abychom ziskali odhad Fisherovy lineérni diskrindinifunkce, pidame do této tabulky
novou prondnnou a do jejiho Dlouhého jména napiSeme =v1-v2

Klasifika€ni funkce; grupovaci : ID (dovolen

navstéva ne |navstéva ano | NProm
Proménna| p=,58000 p=,42000 =v1-v2
X1 0,6369 0,9054 -0,26847
X2 1,7840 2,0395 -0,25557
X3 1,3391 1,7560 -0,41694
X4 1,1866 1,1130 0,073566
X5 0,9216 1,0743 -0,15266
Konstant -44,6709 -69,4375 24,76658

L(X) =b'x + g = -0,2685% — 0,2556% — 0,4169% + 0,0736% — 0,1527% + 24,7666

Klasifikace nového pripadu:

Predpokladejme nyni, Ze jsme prozkoumali dalSi roditera

ma rani piijem X, = 51,8 tisic dolat,

k cestovani zaujima postoj ohodnoceny=>6 body,

rodinné dovolenéititd vyznam ohodnocenysX 7 body,

ma X, = 4¢leny

a nejstarSimdlenovi je X = 51 let.

Na zaklad téchto udaij se pokusime pomoci Fisherovy linearni diskririmdunkce z#adit

tuto rodinu do skupiny rodin, které dunavstvuji nebo nenavs8vuji danou rekreai oblast:

L(x) =-0,2685% — 0,2556% — 0,4169% + 0,0736X% — 0,1527% + 24,7666 =
=-0,2685*51,8 — 0,2556*6 — 0,4169*7 + 0,0736*4,2327*51 + 24,7666 = -1,0836.
Protoze LX) < 0, z&adime tuto rodinu do skupiny rodin, které navs}i danou rekreai
oblast.

Posouzeni dinnosti diskriminace resubstituéni metodou:
Na zalozce Klasifikace zvolime Klasifisai matice.

Klasifika¢ni matice (dovolena)
Radky: pozorované klasifikace
Sloupce: pfedpovézené klasifikace

%

navstéva ne

navstéva ano

Skup. spravnych | p=,58000 p=,42000

navstéva ne 93,10345 27 2
navstéva ano 76,19048 5 16
Celkem 86,00000 32 18

Podil sprava zarazenych objeki
Ny +N,, _ 27+16: 086

n 50
Podil mylré zarazenych objeki
n, + N, :5+2: 014

n 50

Pro ugeni chybi zaazenych gipadi zvolime na zalozZce Klasifikace moznost Klasifikace
piipadi. Zjistime, Ze v 1. skupéndoSlo k mylnému Zazeni u rodirg. 9 a 10, ve 2. skupin
u roding¢islo 30, 33, 36, 43, 45.



Porovnani s ndhodnou klasifikaci:

Kdybychom z#&azovali rodiny do skupin naho&npouze s ohledem na apriorni préyadob-
nostimn,, np, tak bychom s prawghodobnostit; nasli rodinu paici do 1. skupiny, avSak s
pravdpodobnostit; bychom ji mylré zaradili do 2. skupiny.

Naopak s prawipodobnostit, najdeme rodinu p&ti do 2. skupiny, kterou s prasgbdob-
nostim; myln¢ zatadime do 1. skupiny. Celkova pra&pddobnost mylné klasifikace je tedy:
M, + ony = 2n1(1- 7). Nahradime-li apriorni pra¥godobnostity, m, jejich odhady p pz ,
dostaneme odhad celkové pragddobnosti mylné klasifikace:

921
2py(1- py) = 2022 CEF = 0,4872.
(- p) = 2060 B

Pouzitim diskrimin&ni analyzy jsme tedy doséahli vyrazného zlepSeaig@podobnost myl-
né klasifikace klesla na 0,14.

Grafické znazornéni pripadi na ploSe prvnich dvou hlavnich komponent

Jako aktivni vstup pouZzijeme Faktorova skore p&dlelaci z analyzy hlavnich komponent.
Grafy — Kategorizované grafy — Bodové grafy — Réelti Res sebe — Proimné X: Faktor 1,
Y: Faktor 2, X_Kategorie: ID - OK

Bodovy graf z Faktor 2 proti Faktor 1; kategorizovany ID
Faktorova skére podle korelaci (dovolena.sta) v PS 1 3v*50c
3

2 o [}

Faktor 2
o
&
o

O ID: nav3téva ne

-3
30 -25 -20 -15 -10 -05 0,0 05 1,0 15 2,0 P
O ID: navstéva ano

Vybér proménnych do modelu pomoci krokovych metod:

Statistika — Vicerozgrné pizkumné techniky — Diskrimirgai analyza — Prosmné - Grupo-
vaci ID1 — Seznam nezav. prénmych X1 az X5 — OK — zaSkrtneme DalSi moznostiKkr

va analyza) — OK — Metoda — zvolime krokovaigaima. Na zaloZce Detailyibeme zminit
MozZnosti kroku (ponechame implicitni nastavenidkétpomoci tléitka Vysledky nizeme
zvolit, zda chceme zobrazovat vysledky po kazdémkikknebo chceme pouze shrnuti (pone-
chame shrnuti) — OK.

Zvolime-li tlacitko Vypocet: pronénné v modelu, dostaneme tabulku

Vysledky diskriminaéni funkéni analyzy (dovolena.sta)
krok 3, po€. prom. v modelu: 3; grupovaci: ID1 (2 skup)
Wilk. lambda: ,38880 pfibliz F (3,46)=24,104 p< ,0000

Wilk. Parc. F na vyj p-hodn. Toler. 1-toler.
N=50 Lambda Lambda (1,46) R"2
X1 0,719493 0,540386/ 39,12429  0,000000 0,974791 0,025209
X5 0,441811 0,880024 6,27128/ 0,015879 0,985042 0,014958
X3 0,405987  0,957678 2,03285 0,160683 0,988398 0,011602

Vidime, Ze algoritmus skail po tiech krocich a vybral prodnné X, Xs a Xs.




Zvolime-li tlatitko Prongnné neobsazené v modelu, zjistime, Ze jde o gmamX a X;.

Na zalozce Klasifikace vybereme Klasiftka funkce. Dostaneme linearni diskriminasko-
ry pro 1. a 2. skupinu objakt Do vzniklé tabulky fidame novou prognnou L, do jejihoz
Dlouhého jména napiSeme =v1-v2 a tim ziskame oBsrovy linearni diskrimiriai
funkce:

KlasifikaCni funkce; grupovaci : ID1 (dovolena.sta) |
navstéva ne navstéva ano L
Proménna p=,58000 p=,42000 =v1-v2
X1 0,7504 1,0247 -0,2742808
X5 0,8693 1,0128 -0,1434212
X3 1,1355 1,56365 -0,4009242
Konstant -39,4479 -63,0649 23,6170025

Vidime, ze LK) =-0,2743*X1 — 0,1434*X5 — 0,4009*X3 + 23,617

Klasifika¢ni matice je stejna jako wipadt diskriminace podle vSech prémmych a chyb#

zarazené fipady jsou také stejné.

Klasifikaéni matice (dovolena.sta)
Radky: pozorované klasifikace
Sloupce: pfedpovézené klasifikace

%

navstéva ne

navstéva ano

Skup. spravnyc p=,58000 p=,42000

navstéva ne 93,10345 27 2
navstéva ano 76,19048 5 16
Celkem 86,00000 32 18

Pouzijeme-li krokovou zfinou metodu, je vybrana pouze prama X a &innost diskrimi-

nace poklesne na 80 %.




Ukol k samostatnémuie3eni:Pouzijte datovy soubor SIDS.sta, ktery obsahuggeid 65
novorozencich, z nichzhteti zenteli na syndrom nahlého umrti kojence. Obsahuje tyto
promgnne :

ID ... ma hodnotu 1, kdyZ novorozenec Zije , hodriytlkdyz untel na syndrom nahlé smrti
kojence (SIDS)

X1 ... pcet te za minutu

X2 ... porodni hmotnost v gramech

X3 ... popisuje funkci srdce a plic

X4 ... patet tydni tehotenstvi (vSichni se narodili agpw 37. tydnu, coZ je povaZzovano za
ukontené obdobi zdravého vyvoje plodu)

Oweite predpoklady pro provedeni LDA.

(S-W test normality prokazal poruseni normalityrarpEnné X4 ve skupi®l, Boxiv test
nezamitl shodu varignich matic na hladévyznamnosti 0,05, linearita vztaimezi pro-
meénnymi je v obou skupinachriplizné spirena.)

Zjistéte vyznam jednotlivych proémnych v modelu:

Vysledky diskriminacni funkéni analyzy (SIDS.sta)

Pocet prom. v modelu: 4; grupovaci: ID (2 skup)

Wilk. lambda: ,68278 pfibliz F (4,60)=6,9691 p<,0001

Wilk. Parc. F na vyj p-hodn. Toler. 1-toler.

N=65 Lambda Lambda (1,60) R"2
X1 0,682851  0,999893 0,00641 0,936461 0,953604 0,046396
X2 0,757725 0,9010889 6,58610 0,012792 0,849030 0,150970
X3 0,831482| 0,821157/ 13,06763/ 0,000616/ 0,917977 0,082023
X4 0,686567  0,994481 0,33299 0,566064 0,835387 0,164613

Test hypotézy o sheédsektorfi stednich hodnot v obou skupinach je na hladiyjgnamnosti
0,05 piikazny. Nej¥tSi vliv na diskriminaci maji progmné X2 a X3.

Vypocététe Mahalanobisovy vzdalenosti skupin a odpovidgihbdnoty (2,4267, p =
0,000112).

Jakeé jsou apriorni pragdodobnosti fislusnosti objekt ke skupinam? (p= 0,75385, p=
0,24615).

Stanovte odhad Fisherovy linearni diskringimiafunkce:
L(x) =-0,00178322553X1+0,00178850321X2-15,5253107 X3#40815554X4-7,35265591

Posu'te &tinnost diskriminace resubstitni metodou.
81,54 % objekt je sprave za‘azeno.

Které objekty byly zgazeny chyb#&?
(V 1. skupirg objekty¢. 14, 32, 34, ve 2. skupgirb0, 52, 54, 57, 59, 60, 62, 64, 65)

Odhadrte celkovou prawgpodobnost mylné klasifikacgimahodném z@azovani (0,37).

Déle prove'te LDA krokovou dopednou metodou:

(Do modelu byly zgazeny prominné X3 a X2, odhad Fisherovy lineérni diskringimiafunkce
je:

L(x) =-16,0770541X3+0,00194756243+0,613039967¢%repst diskriminace je 81,54 %. )



T¥idéni do tFi skupin
Pouzijte datovy soubor ropa.sta.

Zjistéte vyznam jednotlivych proémnych v modelu:

Vysledky diskriminacni funkéni analyzy (ropa.sta)

Pocet prom. v modelu: 4; grupovaci: ID (3 skup)

Wilk. lambda: ,17959 pfibliz F (8,78)=13,257 p< ,0000

Wilk. Parc. F na vyj p-hodn. Toler. 1-toler.

N=45 Lambda Lambda (2,39) R"2
X1 0,229700, 0,781858 5,44059  0,008241 0,730601 0,269399
X2 0,213007/ 0,843133 3,62803 0,035890 0,736104) 0,263896
X3 0,219437/ 0,818427 4,32621  0,020096, 0,648482 0,351519
X4 0,321952| 0,557825/ 15,45717/ 0,000011 0,662875 0,337126

Test hypotézy o sheédsektorfi stednich hodnot v obou skupinach je na hladiyjgnamnosti
0,05 pfikazny. NejétSi vliv na diskriminaci maji prosmné X1 a X4.

Vypoctéte Mahalanobisovy vzdalenosti skupin a odpovidgibbdnoty.

Mahalanobisowy vzdalkenosti*2 (ropa.sta) | p-hodnot (ropa.sta)
ID G111 | G622 | G233 ID G11 | G22 | G633
G 1.1 0,0000C  10,15239  17,5575€ G 1:1 0,000037  0,00000C
G 2.2 10,1523¢ 0,00000 6,7823€ G 2:2 0,000037 0,000012
G 3.3 17,5575€ 6,78236 0,0000C G 3:3 0,000000 0,000012

Jakeé jsou apriorni pragdodobnosti fislusnosti objekt ke skupinam? (p= 0,15556, p=
0,17778, p= 0,66667).

Najdéte odhady Andersonovych diskrimitrach skof pro 1., 2. a 3. skupinu:

Klasifika¢ni funkce; grupovaci : ID (ropa.sta) |
G 11 G 22 G 33

Proménna p=,15556 | p=,17778 | p=,66667

X1 0,3645 0,4964 0,5373
X2 0,9792 0,8364 0,6613
X3 0,0499 0,0688 0,0534
X4 0,0085 -0,0064 -0,0042
Konstant -49,0185 -50,0807 -38,9736

Posul'te ttinnost diskriminace resubstitni metodou:
93,33 % objekt je sprave zarazeno.

Které gipady byly zéazeny chybé?
(V 1. skupirg objekt¢. 2, ve 2. skupiér 10, ve 3. skupia34)

Dale prove'te LDA krokovou zgtnou metodou:
(Do modelu byly zgazeny prorainné X1 a X4, odhady Andersonovych diskrindinizh skot
pro 1., 2. a 3. skupinu jsou:



Klasifikacni funkce; grupovaci : ID (ropa.sta) |
G 11 G 22 G 33
Proménna p=,15556 | p=,17778 | p=,66667
X1 0,0773 0,18557 0,2940
X4 0,0155 0,00478 0,0044
Konstant -11,6852 -7,66368 -12,9968

UspSnost diskriminace je 88,89 %.)

Nepovinny Ukol: Na datovém souboru Irisdat.sta, ktery obsahujgelmdélce a &te ok\kt-
nich a kaliSnich listk 150 rostlin fi druhi kosatd@ (Setosa, Virginic, Versicola) prosee
linearni diskriminani analyzu.



